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yer edinmis, hizla gelisen bir teknoloji olarak haya-

timizin ayrilmaz bir parcasi haline gelmistir. Ancak,
bu ilerlemenin temelinde blyuk miktarda veri ve bu veri-
lerin islenmesi yatmaktadir. Yapay zeka sistemleri, veri-
leri analiz ederek 6grenir, kararlar alir ve tahminlerde bu-
lunur. Fakat veriyle ilgili yasanan sorunlar, bu sistemlerin
verimli calismasini engelleyebilir ve yapay zekanin ¢cikma-
za girmesine neden olabilir. Bu yazida, yapay zekanin veri
konusunda karsilastigi baslica prob-
lemler ve bu problemlerin nasil ¢ozil- §
lebilecegi ele alinacaktrr. :

Yapay zeka (Al), giniimizde birgok alanda kendine

Kaliteli veri

Yapay zeka sistemlerinin basari-
si, kullanilan verinin kalitesine bagli-
dir. Kaliteli verilerle beslenen sistem-
ler, daha dogru ve guvenilir sonug-
lar Uretebilirken, dusuk kaliteli veriler
hatali tahminlere ve yanlis yonlendir-
melere yol acabilir. Veri kalitesi ile il-
gili en blylk sorunlardan biri eksik veridir. Veri setlerinde
bazi bilgilerin eksik olmasi, modelin dogru 6grenmesini
engelleyerek yanlis genellemelere neden olabilir.

Ornegin, bir saglik tahmin modeli, eksik hasta verile-
ri nedeniyle hatall teshisler yapabilir, daha sonraki yonlen-
dirmeleri de buna bagl olarak yanlis devam edebilir. Bir
diger 6nemli kalite sorunu gUrdlttlu veridir. GUraltali veri,
hatali veya alakasiz bilgiler iceren veri setleri anlamina ge-
lir. Yapay zeka modelleri, bu tir verilerle egitildiginde yan-
i sonuglar Uretebilir. Ozellikle sosyal medya analizleri gi-
bi blyik 6lcekli veri isleme sireglerinde, yanlis etiketlen-
mis veya baglam disi veriler modele zarar verebilir. Ya da
modelin sonuca ulagsmasini geciktirebilir.

Ayrica, veri yanlligi (bias), yapay zeka sistemlerinin
adaletsiz veya tarafll kararlar vermesine neden olabilir.
Eger egitim verisi belirli bir grup lehine veya aleyhine én-
yargilar igeriyorsa, model bu yanliigi 6grenerek benzer
hatalar yapabilir. Ornegin, ise alim siireclerinde kullanilan
bir yapay zeka modeli, gecmis verilerdeki cinsiyet veya irk
yanliliklarini devam ettirebilir.

Yapay zeka modellerinin basarili olabilmesi igin yalniz-
ca blytk miktarda veriye degil, ayni zamanda gesitli ve-
rilere de ihtiyag duyulmaktadir. Sinirli veri, yapay zeka-
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nin 6grenme surecini kisitlayarak modelin genelleme yap-
masini zorlastirabilir. Ozellikle nadir olaylari tahmin etme-
ye calisan sistemler igin yeterli miktarda veri toplanma-

si zor olabilir.

Ornegin, dogal afet tahmini yapan bir model, gecmis-
te yasanan benzer olaylarin sayisi az oldugu igin yeterin-
ce glcli tahminler Uretemeyebilir. Bunun yani sira, den-
gesiz veri dagiimi da énemli bir sorundur. Veri setlerin-
de belirli bir sinifa ait drneklerin asin derecede fazla ve-
ya az olmasi, modelin dengesiz 6grenmesine yol agabilir.
Ornegin, bir sahte islem tespit modeli, sahte islemlerle il-
gili cok az veri iceren bir veri setiyle egitildiginde, gercek
sahtekarliklar tes-
pit etmede basarisiz
olabilir. Bu neden-
le, veri setleri denge-
li olmali ve tim olasi
senaryolar kapsaya-
cak sekilde cesitlen-
dirilmelidir.

Yapay zeka sis-
temleri, blyuk mik-
tarda kisisel ve has-
sas veri kullanmakta-
dir. Ancak, veri ihlal-
leri ve gizlilik endiseleri, bu teknolojilerin kullanimini sinir-
landirabilir. Veri ihlalleri, kbtu niyetli kisilerin sistemlerden
hassas bilgileri ele gecirmesi anlamina gelir ve bu durum
hem bireyler hem de kurumlar igin blyuk riskler olusturur.

Ayrica, kullanicilar yapay zekaya veri saglama konu-
sunda giderek daha fazla temkinli davranmaktadir. Gizli-
lik endiseleri, kisisel verilerin kotlye kullanilabilecegi ve-
ya izinsiz paylasilabilecegi korkusuyla giderek artmakta-
dir. Bu tUr endiseler, yapay zeka sistemlerinin veri topla-
ma sureclerini zorlastirabilir ve kullanicilarin glivenini sar-
sabilir.

Farkh kaynak verileri

Farkli kaynaklardan elde edilen verilerin bir araya ge-
tirilerek islenmesi, yapay zeka sistemlerinin basarisi igin
kritik bir unsurdur. Ancak, farkli veri formatlari, veri enteg-
rasyonunu zorlastirabilir. Ornegin, bir hastane sisteminde
hasta bilgileri farkli departmanlarda farkli formatlarda sak-
laniyor olabilir. Bu durum, verilerin tek bir yapay zeka mo-
deli tarafindan islenmesini zorlastirir. Bununla birlikte, ve-
ri uyumsuzlugu da yapay zeka sistemlerini zorlayan bir di-
ger faktordlr. Ayni bilginin farkli kaynaklarda farkli bigim-
lerde temsil edilmesi, modelin dogru sonuglar Uretmesi-
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farkli formatlarda saklanabilir ve bu da analiz sireglerinde
hatalara neden olabilir.

Yapay zeka sistemleri, blyik miktarda veriyi islemek
ve depolamak icin gucli bir altyapiya ihtiya¢ duyar. Ve-
ri depolama sorunlari, yapay zeka sistemlerinin verileri et-
kili bir sekilde islemesini engelleyebilir. Blytk veri kiime-
lerinin depolanmasi ve yonetilmesi, glicli donanim ve ya-
zilim gerektirir. Ayrica, veri isleme kapasitesi, yapay zeka
sistemlerinin performansini dogrudan etkileyen bir faktér-
ddr. Veri isleme kapasitesinin yetersiz olmasi, sistemlerin
yavas calismasina veya buyuk veri kiimeleriyle basa cika-
mamasina neden olabilir.

Hatali veriler temizlenmeli

Yapay zekanin veri kaynakli gilkmazlarini asmak veri
kalitesini artirmak, eksik ve hatali verilerin temizlenmesini
icerir. Yanlliklar tespit etmek ve gidermek icin 6zel algo-
ritmalar gelistirilebilir. Veri gesitliligini artirmak, modellerin
daha genis veri setleriyle egitilmesini saglayarak genelle-
me yeteneklerini artirabilir.

Ozellikle dengesiz veri dagilimi olan durumlarda, sen-
tetik veri Uretme teknikleri kullanilabilir. Veri gizliligi ve gu-
venligi icin glgli sifreleme ve anonimlestirme yontemleri
uygulanmalidir. Kullanici verilerinin korunmasi igin siki gu-
venlik dnlemleri alinmali ve dlizenleyici cergevelere uygun
hareket edilmelidir. Veri entegrasyonu ve uyumluluk soru-
nu ise farkli veri kaynaklarinin standart formatlara dénis-
turllmesi ile saglanabilir. Veri isleme altyapisi ise, blyik
veri analitigi platformlar kullanilarak guglendirilebilir.

Yapay zeka, buyik miktarda veriye dayali olarak ¢ali-
san bir teknolojidir. Ancak, veri kalitesi, cesitliligi, gizlilidi,
entegrasyonu ve yonetimi konusunda yasanan sorunlar,
yapay zekanin gelisimini sinirlayabilir. Bu sorunlarin Uste-
sinden gelmek icin veri kalitesini iyilestirmek, cesitliligi ar-
tirmak, glivenlik dnlemlerini gliclendirmek ve altyapiyi ge-
listirmek gerekmektedir. Bu adimlar uygulandiginda, ya-
pay zeka sistemleri daha glvenilir ve etkili hale gelecektir.
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